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Abstract: Currently the data processing system of sales and customers at PT. Multitek Mitra Sejati
still experiencing difficulties in processing the data because it is only done by a sales and without a
computerized system so that the activities of visits to several companies conducted by the sales has
not been maximized. The method used in this study is the K-Nearest Neighbor method. Where these
applications can help companies to predict sales based on the categories of goods. The results of this
study are K-Nearest Neighbor to predict sales in 2015 based on sales data from the years 2012 to 2014
items by using Euclidean Distance, with a success rate of 58.33% on the method of error tolerance
value of 10% and an average accuracy of the predicted 88 , 54% were classified as having a good
performance and predict sales by category of goods with a success rate of 70% on the algorithms of
error tolerance value of 10% and an average accuracy of prediction 85.91% are classified as having a
good performance.
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Abstrak: Saat ini sistem pengolahan data penjualan dan pelanggan pada PT. Multitek Mitra Sejati
masih mengalami kesulitan dalam pengolahan data dikarenakan hanya dilakukan oleh sales dan tanpa
sistem komputerisasi sehingga kegiatan kunjungan ke beberapa perusahaan yang dilakukan oleh sales
belum maksimal. Metode yang digunakan dalam penelitian ini adalah metode K-Nearest Neighbor.
Dimana aplikasi ini dapat membantu perusahaan untuk memprediksi penjualan berdasarkan ketegori
barang. Hasil dari penelitian ini adalah K-Nearest Neighbor dapat memprediksi penjualan di tahun
2015 berdasarkan data penjualan barang dari tahun 2012-2014 dengan menggunakan Euclidean
Distance, dengan tingkat keberhasilan metode 58,33% pada: nilai toleransi error 10% dan rata-
rata keakuratan prediksi 88,54% yang tergolong memiliki kinerja bagus dan memprediksi penjualan
berdasarkan kategori barang dengan tingkat keberhasilan algoritma 70% pada nilai toleransi error
10% dan rata-rata keakuratan prediksi 85,91% yang tergolong memiliki kinerja bagus.

Kata kunci: k-nearest neighbor, data penjualan, prediksi penjualan, euclidean distance
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I. PENDAHULUAN

Dalam dunia bisnis yang selalu dinamis dan penuh
persaingan, para pelakunya harus.. senantiasa
memikirkan cara-cara untuk terus survive dan jika
mungkin mengembangkan skala bisnisnya. Untuk
mencapai hal itu, dapat diringkaskan tiga kebutuhan
bisnis, yaitu penambahan jenis maupun peningkatan
kapasitas produk, pengurangan biaya operasi
perusahaan, dan peningkatan efektifitas pemasaran
dan keuntungan. Untuk memenuhi kebutuhan diatas,
Banyak cara yang dapat ditempuh. Salah satunya
adalah dengan melakukan analisis data perusahaan.
PT.Multitek Mitra Sejati merupakan perusahaan
swasta yang bergerak dalam bidang supply industry
khususnya produk level instrument.

Dalam rangka menghadapi persaingan bisnis
dan meningkatkan pendapatan perusahaan, pihak

terkait dalam perusahaan tersebut dituntut untuk
dapat mengambil keputusan yang tepat dalam
menentukan strategi penjualan. Pemanfaatan data
dalam jumlah besar yang ada untuk menunjang
kegiatan pengambilan keputusan tidak cukup hanya
mengandalkan data penjualan sebagai pencatatan
dan bahan pembuatan suatu laporan saja, Akan tetapi
diperlukan penggalian potensi-potensi yang ada
dalam data penjualan untuk diolah dengan tepat.
Selama ini salah satu strategi pemasaran yang di
harapkan oleh perusahaan yaitu dengan mengadakan
presentasi ke beberapa perusahaan setiap minggunya
namun untuk melakukan hal tersebut divisi sales
terkadang tidak memiliki tujuan sehingga diperlukan
perencanaan yang tepat agar kegiatan yang di lakukan
tidak menjadi siasia. Dengan aplikasi ini, diharapkan
dapat digali suatu potensi yang lebih dari sekedar
informasi data penjualan saja tetapi juga dapat
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memberikan laporan prediksi penjualan dan informasi
barang yang belum terjual agar menjadi rencana
strategis dalam proses pengambilan keputusan untuk
meningkatkan keuntungan.

II. METODE PENELITIAN

Peramalan [1] merupakan aktivitas fungsi bisnis
yang memperkirakan penjualan dan penggunaan
produk sehingga produk-produk itu dapat dibuat
dalam kuantitas yang tepat. Peramalan merupakan
dugaan terhadap permintaan yang akan datang
berdasarkan pada beberapa variabel peramal, sering
berdasarkan data deret waktu historis. Hal ini dapat
dilakukan dengan melibatkan pengambilan data masa
lalu dan menempatkannya ke masa yang akan datang
dengan suatu bentuk model matematis.

Berdasarkan horison waktu, peramalan dapat
dikelompokkan dalam tiga bagian yaitu: (1) Peramalan
jangka pendek, Peramalan ini mencakupjangka
waktu hingga satu tahun tetapi umumnya kurang
dari 3 bulan; (2) Peramalan jangka menengah atau
intermediate, umumnya mencakup hitungan bulanan
hingga 3 tahun; dan (3) Peramalan jangka panjang,
Umumnya untuk perencanaan 3 tahun atau lebih.
Klasifikasi [2] adalah proses menemukan kumpulan
pola atau fungsi-fungsi yang mendeskripsikan dan
memisahkan kelas data satu dengan lainnya, dapat
digunakan untuk memprediksi data yang belum
memiliki kelas data tertentu. Klasifikasi digunakan
untuk memprediksi label kelas yang bersifat kategori.

K<Nearest Neighbor [2] adalah suatu metode
yang menggunakan algoritma supervised. Perbedaan
antara supervised learning dengan unsupervised
learning adalah pada supervised learning bertujuan
untuk menemukan pola baru dalam data “dengan
menghubungkan pola data yang sudah ada dengan
data yang baru. Sedangkan pada ‘wumsupervised
learning, data belum memiliki pola apapun, dan
tujuan unsupervised learning untuk menemukan
pola dalam sebuah data. Tujuan dari algoritma K-NN
adalah untuk mengklasifikasi objek baru berdasarkan
atribut dan training samples. K-Nearest Neighbor
sering digunakan dalam klasifikasi dengan tujuan
dari metode ini adalah untuk mengklasifikasi objek
baru berdasarkan atribut dan training samples.
Algoritma K-Nearest Neighbor (K-NN) adalah
sebuah metode untuk melakukan klasifikasi terhadap
objek berdasarkan data pembelajaran yang jaraknya
paling dekat dengan objek tersebut. Teknik ini
sangat sederhana dan mudah diimplementasikan.
Data pembelajaran  diproyeksikan ke ruang
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berdimensi banyak, dimana masing-masing dimensi
merepresentasikan fitur dari data. Ruang ini dibagi
menjadi bagian-bagian berdasarkan klasifikasi data
pembelajaran. Sebuah titik pada ruang ini ditandai
kelas c jika kelas ¢ merupakan klasifikasi yang paling
banyak ditemui pada k buah tetangga terdekat titik
tersebut. Dekat atau jauhnya tetangga biasanya
dihitung berdasarkan jarak Euclidean. Untuk
mendefinisikan jarak antara dua titik yaitu titik pada
data training (x) dan titik pada data testing (y) maka
digunakan rumus Euclidean sebagai berikut.

dry) = | Y F(Ced,yD) — WD)

Dengan x = data training, y = data testing, n =
jumlah atribut, f = fungsi similarity antara X dan y, wi
= bobot yang diberikan pada atribut i.

Mean Absolute Percentage Error (MAPE) [3]
merupakan metode yang melakukan perhitungan
perbedaan antara data asli dan data hasil peramalan.
Perbedaan tersebut diabsolutkan, kemudian dihitung
ke dalam bentuk persentase terhadap data asli.
Hasil persentase tersebut kemudian didapatkan nilai
mean-nya. Suatu model mempunyai kinerja sangat
bagus jika nilai MAPE berada di bawah 10%, dan
mempunyai kinerja bagus jika nilai MAPE berada di
antara 10% dan 20%. Adapun diberikan persamaan
untuk menghitung MAPE yaitu:

n
1009 t— ft
MAP.E:( "E’)le rd
n — xt

Dengan xt = data aktual pada periode t, ft = nilai
peramalan pada periode t dan n = jumlah data.

Sumber data penjualan berasal dari PT.Multitek
Mitra Sejati dari Januari 2012 hingga
Desember 2014. Awalnya data dinormalisasi untuk
menghilangkan redudancy dan duplikasi data
[4]. Setiap jenis produk data penjualannya harus
dirumuskan sehingga dapat menunjukan hasil
dari prediksi. Variabel akan diolah sehingga dapat
digunakan dalam rumus. Hasil dari model peramalan
akan dibandingkan dengan proses validasi untuk
mendapatkan akurasi prediksi.

Untuk perancangan analisis ini digunakan
model waterfall untuk menganalisis aplikasi yang
akan dirancang. Adapun tahapan-tahapannya adalah:
(1) Requirements Definition. Tahap ini, analisis
kebutuhan perangkat lunak dan kebutuhan adalah
data nilai penjualan perbulan, data bulan, data tahun,
dan data produk; (2) System and Software Design.
Tahapan design ini dimodelkan melalui flowchart
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untuk keseluruhan sistem. Untuk basis datanya
menggunakan Entity Relationship Diagram; (3)
Implementation and Unit Testing. Perancangan
aplikasi menggunakan bahasa pemrograman Visual
Basic dan basis datanya menggunakan My SQL; (4)
Integration and System Testing. Pengujian aplikasi ini
menggunakan metode black box; dan (5) Operation
and Maintenance. Setelah aplikasi dibuat, maka
maintenance akan dilakukan jika aplikasi dibuat
terdapat bug-bug yang mengganggu jalannya aplikasi.
Baganaliratau flowchart[5] digunakan terutama
untuk alat bantu komunikasi dan untuk dokumentasi.
Flowchart sistem ditunjukkan pada Gambar 1.

Aambil Data
Penjualan dari DB

| Set_Array | | Set_Array |
K=7

DE FPenjualan

neighbor[][]
=Tetangga

1

awverage[]l=sum
(mneighbor[][I»count
(neighlzor)

l

Output[ll
=awverage

Tampil Hasil

Dutput

Gambar 1 Flowchart sistem

Activity diagram mengGambarkan berbagai
alir aktivitas dalam sistem yang sedang dirancang,
bagaimana masing-masing alir berawal, decision yang

User fAdmin System

Pilih Laporan

Tampil Menu Laporan

PRilih Menu Laporan |

Tampil Form Laporan

Pilih Parameter Laporan

| ]

Tampil Laperan

Gambar 2 Activity diagram laporan
penjualan
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mungkin terjadi, dan bagaimana mereka berakhir.
Activity Diagram digambarkan pada Gambar 2.

Sistem akan memberikan rekomendasi hasil
perhitungan K-Nearest Neighbor melalui laporan
sehingga keputusan dapat diambil berdasarkan
laporan yang ditampilkan. Perancangan ERD dengan
bertujuan untuk memberikan Gambaran database
yang digunakan untuk menyimpan data — data yang
diperlukan dalam aplikasi.

|

Kode_industri PK | Kode_kategori " memiliki
Nama_industr Nama_kategori
t it
create_by create_by memiliki
memiliki
| cusoner R e
PK | Kode_cust PK | No_penjualan Mo_penjualan Kode_barang
Nama_Cust Tgl FK | Kode_barang Nama_barang
Alamat FK | Kode_Cust Qty FK | Kode_kategori
FK | Kode_industri create_by Harga creale by
create_by
memiliki
memiliki memiliki
memiliki # PK | Usemame
'
Gambar 3 ERD aplikasi

Pada aplikasi ini terdapat tujuh buah tabel yaitu
tabel industri, kategori, customer, penjualan, detail
penjualan, barang dan user. Penjelasan dari relasi
tiap tabel pada Gambar 3 adalah sebagai berikut: (1)
Setiap user dapat memiliki banyak industri, kategori,
customer, penjualan, barang; (2) Setiap industri dapat
memiliki banyak customer; (3) Setiap kategori dapat
memiliki banyak barang; (4) Setiap customer dapat
memiliki banyak penjualan; (5) Setiap penjualan
dapat memiliki banyak detail penjualan; dan (6)
Detail penjualan yang banyak dapat memiliki barang
yang banyak.

II1. HASIL DAN PEMBAHASAN

Tampilan Gambar 4 adalah tampilan apabila
user/admin memilih data barang, akan tampil form
untuk input barang beserta tabel daftar barang yang
telah tersimpan.

aaBaang OataCustomer Oatancusin  OataKaegon  OatarPemuabn  Laporan Logout

Kode Barang

Nama Barang

YSPLACER CONTROLLERS

Gambar 4 Tampilan halaman data barang

Tampilan Gambar 5 merupakan tampilan
apabila user/admin memilih data customer, akan
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tampil form untuk input customer beserta tabel daftar

DwaBaag  DafaCusomer Dataindustn  Oatakaegod  DafarPenpsaan  Lapomn Log ot

Koge Customer
Nama Customer

Atamat

Gambar 5 Tampilan halaman data customer

Tampilan Gambar 6 merupakan tampilan apabila
user/admin memilih data industri, akan tampil form
untuk input industri beserta tabel daftar industri yang
telah tersimpan.

DataBaany  DataCusomer Datahowstn  DwaKategor  Datar Pemualan  Laporan wyon

Koge Industn

Nama Industr

Action
foc Lo |
ol ]
@
R

1CopyrgRt by PT Mutnek Mira Se;

Gambar 6 Tampilan halaman data industri

Tampilan Gambar 7 merupakan tampilan
apabila wuser/admin memilih data kategori, akan
tampil form untuk input kategori beserta tabel daftar
kategori yang telah tersimpan.

Datafemng  DazCusover Dafaiousti  Daiaketegoi DafrFenuaan  Lapown Log out
Kode Kategori: | CATA13
Nama Kategori:
shov 0 |v]entres seanh
Tabe Kategor
Kode Kategori 1 NamaKategori Action
CATI01 DISPLACER CONTROLLERS m
CATI0Z DISPLACER SWITCHES m
CATI03 o NSV TTERS m
— —

€ Copyrght oy PT Mulek Mira Sefai

Gambar 7 Tampilan halaman data ketegori

Tampilan Gambar 8§ merupakan tampilan apabila
user/admin memilih data penjualan, akan tampil tabel
daftar penjualan yang te»lalﬂl tersimpan.

Dsea Barang

MuS000542012 03012012 PT ENVIROMATE TECHNOLOGY INTERNATIONAL us0 1862000

Gambar 8 Tampilan halaman daftar
penjualan
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Tampilan Gambar 9 merupakan tampilan apabila
user/admin memilih laporan prediksi penjualan,
setelah pilih tanggal awal dan akhir, tombol view di
pilih maka laporan prediksi penjualan akan tampil.

OataBoran)  DotaCusomer  Dafalncust  DataKategon  DatarPenasin  Laporan Logout

Tanggal Awal

Tanggal Akr : 1200

Gambar 9 Tampilan halaman laporan
prediksi penjualan

Tampilan Gambar 10 merupakan tampilan
apabila user/admin memilih laporan prediksi kategori
barang, setelah pilih tanggal awal dan akhir, tombol

Datafarany  DataCustomsr  Datainostn  DataKaegon  DamarPenuatin  Laporan Log out 1

Tanggal Awal

Tanggal Akhie o

Gambar 10 Tampilan halaman laporan
prediksi kategori barang

Tampilan Gambar 11 merupakan tampilan
apabila user/admin memilih laporan perbandingan
prediksi, setelah pilih tanggal awal dan akhir, apabila
tombol view di pilih maka laporan perbandingan
prediksi penjualan akan tampil berdasarkan periode
yang di pilih.

DataBarany  Data Cusomer  Datalndustd  OptaKategon  DatrPeusian  Laporan Logout

Tanggal Awal

Tanggal Akt

Gambar 11 Tampilan halaman laporan
perbandingan prediksi

Tampilan Gambar 12 merupakan tampilan
apabila user/admin memilih laporan perbandingan
prediksi kategori barang, setelah pilih tanggal awal



dan akhir, apabila tombol view di pilih maka laporan
perbandingan prediksi kategori barang akan tampil
berdasarkan periode yang di pilih.

Tanggal Akhir

Gambar 12 Tampilan halaman laporan
perbandingan prediksi kategori barang

Pengujian perhitungan metode dengan diketahui
penjualan selama sebelas bulan yang terdapat pada
Tabel 1. Pengujian yang akan di lakukan adalah
membandingkan kesesuaian hasil perhitungan dengan
algoritma untuk di bulan ke-12 dengan nilai K = 3.

Tabel 1 Contoh Data Penjualan

Bulan Total ] g
1 3 8 1
2 7 ) 2
3 6 10 8
4 3 11 10
5 3 12 ?
6 4

Tahap pertama yaitu membentuk data training
terlebih dahulu berdasarkan data contoh penjualan
di atas. Data tersebut di atas terlebih dahulu di bagi
menjadi seperti yang di tunjukkan pada tabel 2,
dimana nilai penjualan bulan 1 hingga 5 sebagai data
training dengan keluarannya bulan ke-6, bulan 2
hingga 6 sebagai data training dengan keluarannya
bulan ke-7 hingga seterusnya.

Tabel 2. Contoh data training
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maka didapat hasil perhitungan metode K-Nearest
Neighbor yang menggunakan data contoh pada
perhitungan manual yang dapat dilihat pada Gambar
13.

Tabel Dl
[ 061 FEQKS

Bl TolPeate

fl Wl

Gambar 13 Hasil perhitungan prediksi
metode

Sesuai dengan data penjualan dari Januari 2012
hingga Desember 2014 akan di lakukan prediksi
untuk bulan Januari 2015. Data tersebut di - atas
terlebih dahulu di bagi menjadi nilai penjualan bulan
1 hingga 5 sebagai data training dengan keluarannya
bulan ke-6, bulan 2 hingga 6 sebagai data training

dengan keluarannya bulan ke-7 hingga seterusnya.

1 2 3 4 S|T
2560346600 ) 313877100 65142400 | 165563500 | 2.252713.00 | §.633.403.00
313877100 68142400 | SEIB3T0O00 | 22527300 | S633.409.00 | 921564288
B51424.00 | SEIE370.00 | 228271300 | 563340900 | 921564285 | 9.832659140
SE16.370.00 [ 225271900 | 563540300 | 3215642565 | 963263140 | 567137133
2,262719.00 | 563340900 | 321564265 | 963263140 | SET13T13T | 11.608.577.00
G.63340300) 921564285 | 963269140 | 5671537139 | E05577.00 | 7467 173.00
3218642585 | 363269140 | 56713733 | 160857700 [ TI67 17300 | 323215142
9563263140 | SET137T133 | NE0SSTF00 | TAETITS00 [ 323215142 | 4.963.963.00
SET137133 | NE0SS7700 | 746717300 ) 923215142 | 4.963.963.00 925.73
T.E08577.00| T4E717300) 923215142 | 4 963.969.00 | 3.228532573 | 487665100
TAETATI00| 923215142 | 4.963.969.00 | 3225892573 | 4676658100 | 4.052166.77
929215142 | 4.963969.00 | 3.22592573 | 487665100 | 4.082166.77 | 5.213415.75
4 963,969.00 | 322592573 | 487665100 | 4058216677 | 821341575 | 7.415.704.30
322692575 | 467665100 | 408216677 | S§21541575 | T.4186.704.30 | 7.554.9556.00
467666100 | 408216677 | 821341575 | T418.704.30 | 7.634.955.00 | 6.734.030.00
408216677 | 821341575 | 741570430 | 753495500 | 6.794.030.00 | 9.633.703.83
8.213415.75 | 7415704 30 | 7683495500 | 673403000 | 3.635.709.65 | 583413200
7.5, 704.30 | 753495500 | 673403000 ) 963570965 | 569413200 | 5.333.028.00
7634958600 ) 673403000 | 9635 709.85 | 583413200 | 5.335.025.00 | 4.525017.00
6,734,030.00 | 9.635.709.865 | 583413200 | 533302500 | 4.525017.00 | 4374 765.00
963670366 | 563415200 | 5.333.02600 | 452501700 ) 4,374 768.00 | 5.756.505.60
589413200 | 533302300 | 452501700 437476500 | 5.756.305.80 | 1.749.832.05
533302800 ) 4525017.00 | 4.374 76500 | 575630580 | 174983205 | 180692556
4.525017.00 [ 4,574 76500 | 575630560 | 1.749.89205 | 180692596 | 3.322.565.00
437476500 | 575630580 | 174969205 | 150692596 | 3322 569.00 | 2509.923.60
575630560 ) 174969205 | 180692596 | 3.5322569.00 | 2509.923.60 | 1855.666.00
174389205 | 180632596 | 332256300 | 2503392380 | 1.855.666.00 | 2 TH3.956. 75
1.606,925.96 | 332256300 | 250392380 | 168886600 | 2.763.956.75 | 1.953.607.00
3.322569.00 | 250992980 | 185586600 | 276395675 | 1959.807.00 | 216234695
250392360 | 188566600 | 2 76395675 | 1.959.607.00 | 2162346.95 | 2625 715.60
1.586,666.00 | 276395675 | 195980700 | 216234695 | 2625 715.60 | 2163.5535.50

Gambar 14 Data training

Kemudian penjualan pada bulan Agustus 2014
hingga Desember 2014 dijadikan sebagai data test
dengan target output yaitu bulan Januari 2015

2
7
f
5

3

e oo [ [ fon |

4

e e fon [en
oo |ro s o e |

9 1

Kemudian penjualan pada bulan ke-7 hingga
bulan ke-11 di jadikan sebagai data test dengan target
output yaitu bulan ke-12.

Tabel 3. Contoh data test

\ g 1 ] g up

Data test tersebut kemudian di hitung jaraknya
menggunakan eucledian distance sehingga akan
menghasilkan jarak terhadap masing-masing data
training. Setelah melalui tahapan proses perhitungan,

-2
PRI

K0 1104 1013

PALEAEIN !

[ [
] unues e
Gambar 15 Data test

Data test tersebut kemudian di hitung jaraknya
menggunakan eucledian distance sehingga akan
menghasilkan jarak terhadap masing-masing data
training seperti yang di tunjukkan pada Tabel 4.

Setelah ditemukan jaraknya kemudian diurutkan
jarak dari yang terkecil hingga terbesar. Karena
jumlah K yang di gunakan adalah 7 maka hanya nilai
output 7 tetangga terdekat saja yang akan di gunakan
yaitu 2.162.346,95 + 2.625.715,6 + 2.163.533,5 +
2.763.956,75 + 1.959.807 + 8.633.409 + 1.888.866.
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Tabel 4. Perhitungan jarak antara data test dan data training

1 2| 3 4] s[T Distance | Sort Distance |

2,809.466.00 | 313877100 6314200 | 1655635.00 | 2.282,713.00 | 8.633.409.00 | 2130826.43] 566077.15)
3.138,771.00 B81424.00 | 5.616.370.00 | 228271300 | 8.633403.00 | 321864288 | 746203455 33537818

681424 00 | 5.615.370.00| 228271300 | 563340300 | 5.218642.88 | 3,832.63140 | W0177553.96| 1371752.01)
S.616.370.00 | 2,282,719.00 | §6533,409.00 | 921864288 | 983269140 | SETLITLIY| 12344952.43| 1576915, 66)

2,282,719.00 | 8,633,409.00 | 3,716,692.88 | 3,832691.40 | 5/671,371.39 | 11,608,577.00 | 12601737.13]
863340900 3.21664285 | 963269140 | 567137139 | 11608.577.00 | T467.173.00 | 15635223 63|
9,218642.85 | 9.832,69140 [ 567137133 | NEOSST7.00| 7467.173.00 [ 923215142 | 14392629.03)
953269140 | S.671371.39 | NE0SSTT.00 | 7.467.173.00 | 9,292.151.42 | 4.963.369.00 | 15074173.42]
567137133 [ 1.606.577.00 | 746717300 | 3523215142 | 4.963.563.00 92573 | 13483677 96
11608,577.00 | T46TIT3.00| 929215142 | 4,963,969.00 | 3.226.925.73 | 4.676.66100 | 12663304.26) 5235335.29
TFA4E7173.00 | 929215142 | ¢,963,969.00 | 3.22892573 | 4.876.661.00 | 4.082166.77 | 9563348.56| E536514. %‘

923215142 | 4.963.969.00 | 322892573 | 487668100 | 4082166 77| 621341575 V84337247 7248453 00
4.963.969.00 [ 3,226,925 73 | 4.676,66100 | 408216677 | 821341575 | T.416,704.30 | 7248433.00) 7462034 55
3.228925.73 | 4.876,661.00| 4.082166.77 | 821341575 | 7.418,704.30 | 7,834,985.00 | 8440928.35) 7B43972.47
487666100 408216677 821341575 | 741870430 | 7.8349668.00 [ 6.734.030.00 [ 1003601441 5440328 35|
4082166 77 | 621341575 741870430 | 7834386800 | 6734.030.00 [ 9.636.709.85 [ 0513085 42 5016156 52|

8.213.415.75 [ 7.418,704.30 | 7.,834,988.00 | £.794,030.00 | 30638,709.88 | 5.894,132.00 [ 12542434.60
7418704 30 | 7.834.3585.00 | 6. 734.03000 | 9,638 70358 | 583413200 | S 02500 | TMEE3256.00
783498800 [ 6734.030.00 [ 963870965 | 563413200 | 5333.026.00 | 4.525.017.00
6,734,030.00 | 3.638.709.85 | 5.534.132.00 | 5,333,028.00 | 4,525,017.00 | 4.374,765.00
963870988 [ 5,894.132.00 [ $.333.028.00 | 4525017.00 | 4.374,768.00 | 5 756,305.80
583413200 S, 02600 | 452501700 | 4374 766800 | 5756.305.680 | 1,743,892.05| 65365M.66) 11212016 45
5,333,028.00 | 4.525,017.00 | 4,374, 765,00 | 5.756,305.50 | 1,749.832.05 | 1,806,925.96 [ 5235335.29| 11863236.00)
4.525,017.00 | 4.374,768.00 | 5, 756,305.80 | 174989205 | 1806,925.96 | 3,322,569.00 | 4763052.23| 12344352 43|
437476800 | 575630580 | 174985205 | 18606925395 563.00 | 2.503,329.60 | 438086913 1260173713
5,756,305.80 | 1.743,632.05 | 1.606,325.96 | 3.322,563.00 | 2)509.925.60 | 1.866.666.00 3113316.63| 12642434.60)

1.743.892.05 | 1.806.925.96 | 3.322.563.00 | 2.509,929.580 | 1.588.866.00 | 2,763.956.75 | 1576915.56] 12553304.25)
1806,325 36 569.00 [ 250992380 | 1658886600 | 2 7653.556.75 | 1,353,807.00 | 13458665 56| 13463877 36
3.322,563.00 509.923.80 [ 188866600 | 276395675 | 1453.807.00 | 216234635 86607715 14332623 03
2,509,929.80 | 1.888,866.00 | 2,763,956.75 | 1959.807.00 | 2182,346.95 | 262571560 935375.18]_15074179.42

A371TEZ 01| 15635223 B3|

1.888,866.00 | 2.763,356.75 | 1.953,807.00 | 216234635 | 262571560 | 2183.533.50
2763956 75)

1958507 00| 2162346.95 2625F15.60 2163533 50

Nilai target pada ke 7 tetangga tersebut kemudian di
cari rata-ratanya sehingga hasilnya merupakan output
pada bulan Januari 2015 yaitu 3.171.090.69.

Tabel 5 merupakan tabel hasil prediksi untuk
Januari 2015 hingga Desember 2015 berdasarkan data
penjualan Januari 2012 sampai Desember 2014. Nilai
rata-rata error atau Mean Absolute Percentage Error
yaitu 11.46 % sehingga nilai rata-rata keakuratannya
adalah 88.54 %. Berdasarkan pengujian pada Tabel
5 didapatkan hasil pengujian dengan nilai toleransi
error sebesar 10% yaitu 7 valid dan 5 tidak valid.
Pada pengujian prediksi penjualan barang selama
12 bulan ini didapatkan perhitungan sebagai berikut:
Pengujian keberhasilan metode = 7/12 x 100% =
58.33%.

Tabel 5. Hasil perbandingan prediksi penjualan

Prediksi Actual Error Toleransi Error 10%
Jan-15| 3.171.090.65 | 337381828 6.39% | Valid
Feb-15| 3354265.64 | 3.369,521.00 0.45% |Vahid
Mar-15| 2.600.102.30 | 1.784.788.66 31.36%|Tidak Valid
Apr-15| 2.691.,573.06 | 2.439.862.00 9.35%|Valid
May-15| 2.594.136.27 | 2.682414.50 3.40%|Valid
Jun-15 247751282 | 2.522277.27 1.81%|Valid
Jul-15| 261749681 | 2.611133.08 0.24% |Valid
Aug-15| 2.714821.62 | 3.791.810.00 39 67%| Tidak Valid
Sep-15| 2.728403.34 | 2.736,956.00 0.31%|Vahd
QOct-15| 2.839.679.07 | 2.508,138.00 11.68% |Tidak Valid
Now-15| 278899733 | 3.198.873.00 14 70% |Tidak Valid
Dec-15| 2.694,069.15 | 2204.419.20 18.18% |Tidak Valid
Rata-rata error 11.46%
Hasil dari perbandingan antara prediksi

penjualan dengan penjualan sebenarnya untuk tahun
2015 berdasarkan data penjualan Januari 2012 sampai
Desember 2014 di tunjukkan pada Gambar 16.

Tabel 6 merupakan tabel hasil prediksi kategori
barang untuk tahun 2015 berdasarkan data penjualan
Januari 2012 sampai Desember 2014. Nilai rata-rata
error atau Mean Absolute Percentage Error yaitu
14.09 % sehingga nilai rata-rata keakuratannya adalah
85.91 %. Hasil pengujian dengan nilai toleransi error
sebesar 10% yaitu 7 valid dan 3 tidak valid. Pada
pengujian prediksi penjualan terhadap 10 kategori
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Gambar 16. Grafik perbandingan hasil
prediksi Tahun 2016

barang ini didapatkan perhitungan sebagai-berikut:
Pengujian keberhasilan metode = 7/10 x 100% = 70%

Hasil dari perbandinganantaraprediksipenjualan
kategori barang dengan penjualan sebenarnya untuk
tahun 2015 berdasarkan data penjualan Januari 2012
sampai Desember 2014 di tunjukkan pada grafik di

Gambar 17.
Tabel 6. Hasil perbandingan prediksi kategori barang

Prediksi Actual Error Toleransi Error 10%
7.498.336.80[ 6.010,777.68 24.75%| Tidak Valid
5.628.937.50| 6.026,596.36 6.60%| Valid
5.449.856.10 5,783.882.20 5.78%| Valid
4.056.845.93| 2634.193.28 54.01%|Tidak Valid

EXTERNAL CAGE SWITCHES
DISPLACER CONTROLLERS
DISPLACER LEVEL TRANSMITTERS
FLOAT LEVEL SWITCHES

MAGNETOSTRICTIVE 2,705,092.33| 2.603,325.65 3.91%| Valid
DISPLACER SWITCHES 2.151,781.73| 2.025,615.00 6.23%| Valid
MAGNETIC LEVEL INDICATORS 2,046256.96] 1.579.020.62 29.59%| Tidak Valid
ULTRASONIC CONTACT 1,699,126.20 1,763,999.00 3.68%|Valid
GUIDED WAVE RADAR 1,546,682.35| 1597848.50 3.20%| Valid
THERMAL DISPERSION 1472,838.96| 1.427,741.20 3.16%|Valid
Rata-rata error 14.09%,
s [
N0 g
Ty
e —

Persentzse Eror: 14.09%
Peringkat Nama Kategori Total Penjualan
EXTERNAL CAGE SWITCHES 7498, 336,80
DISPLACER CONTROLLERS £,628,937.50
DISPLACER LEVEL TRANSMITTERS £.449.856.10
FLOAT LEVEL SWITCHES 4,056,845.93
VAGNETOSTRICTVE 270509233
DISPLACER SWITCHES

=L INCICATORS

216178173
NAGNETIC

2.046.256.95
ULTRASONIC CONTACT 1,699,126.20
1,546,662.35

1472.838.9

GUIDEC WAVE RADAR
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Gambar 17. Grafik perbandingan hasil
prediksi kategori barang Tahun 2015
Hasil dari prediksi penjualan External Cage
Switches untuk tahun 2015 berdasarkan data
penjualan Januari 2012 sampai Desember 2014 di
tunjukkan pada grafik di Gambar 18.
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Gambar 18. Grafik hasil prediksi external
Cage Switches Tahun 2015

IV. SIMPULAN

Berdasarkan pengujian algoritma K-NN dapat
menghasilkan laporan’ prediksi penjualan di tahun
2015 berdasarkan data penjualan barang dari tahun
2012-2014 dengan menggunakan Euclidean distance,
dengan tingkat keberhasilan algoritma 58,33% pada
nilai toleransi error 10% dan rata-rata keakuratan
prediksi 88,54% yang tergolong memiliki kinerja
bagus serta dapat menghasilkan laporan prediksi

Ferry Hermawan, Implementasi Metode K-Nearest Neighbor Pada...

penjualan kategori barang di tahun 2015 berdasarkan
data penjualan kategori dari tahun 2012-2014 dengan
menggunakan FEuclidean distance, dengan tingkat
keberhasilan algoritma 70% pada nilai toleransi
error 10% dan rata-rata keakuratan prediksi 85,91%
yang tergolong memiliki kinerja bagus, aplikasi juga
memberikan informasi tren barang di tahun 2015
berdasarkan peringkat prediksi penjualannya.
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